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4. Description du sujet :L’objectif est de mener une étude comparative des dernières méthodes d’appariement élastique 
(DTW) de signaux temporels, en particulier dans leur version « incertaine » (floues), « incrémentale », ou « allégée » (en 
sous-échantillonnant les signaux), dans l’optique d’améliorer la mise en correspondance de signaux, principalement en 
temps réel. Cette comparaison sera menée pour diverses finalités – prédiction, analyse ou suivi temporel – sur différents 
jeux de données, avec un souci de frugalité : en maximisant le rapport efficacité/consommation des ressources temporelle 
et mémoire.

5. Contexte et objectifs de la demande : Cette métrique apparaît dans de nombreux travaux menés au LISIC, en 
particulier au sein de l’équipe IMAP. Elle sert ainsi de multiples applications, soit en tant que mesure de performances 
d’algorithmes de prédiction, comme dans la prédiction des efflorescences de phytoplankton [1], ou celle de la pluie, soit 
dans la mises en correspondances de patterns/formes, comme dans le suivi de partition musicale [2].
L’algorithme fondamental DTW est ancien, mais il a constamment évolué sous différentes variantes, dans le but d’alléger
sa consommation en ressources temporelles ou mémoire (dont méthodes temps-réel) [2,3], pour faciliter l’optimisation de
son coût [4], ou pour intégrer le bruit inhérent au signal (méthode incertaine) [5].
Cette étude permettra par conséquent de dégager de nouvelles métriques pertinentes et peu coûteuses, qui trouveront une 
application dans les travaux en cours et futurs de l’équipe.
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